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Rancang Bangun Computer Vision pada Aplikasi Sistem Deteksi
Pelanggar Lalu Lintas di Politeknik Negeri Jakarta

Abstrak

Pada zaman ini, teknologi berkembang begitu pesat..Semakin banyak penemuan-
penemuan baru dan pengembangan teknologiryang sudah ada sebelumnya
dimana memberikan berbagai dampak  positif dan membantu mengatasi
permasalahan yang sering dialami manusia. Dalam kasus iniy. pemanfaatan
teknologi digunakan untuk'menindak pengendara yang melanggar aturan.yang
telah ditentukan di~jalan raya. Pengendara yang tidak disiplin" dapat
membahayakan pengguna jalan raya yang lainnya. . Model machine learning
yang dibuat .ada empat model. yang berdiri sendiri dengan kemampuan
modelnya masing — masing yakni, kemampuan untuk mengenali jenis kendaraan
melalui fotoimaupun video, mengenali pengendara yang menggunakan helm atau
tidak helm melalui foto maupun video, mengenali plat kendaraan pengendara
lalumengekstrakkan gambar plat untuk diambil dan dikenali huruf dan angkanya
melalui foto, dan dapat memperkirakan kecepatan kendaraan pengendara di
jalan raya. Model ini dapat membantu: pihak keamanan dalam menilai
pelanggaran yang terjadi di wilayah -naungannya.Model machine learning yang
dibuat belum sepenuhnya bisa menggantikan-tugas manusia secara seutuhnya,
karena masih dibutuhkan peran manusia untuk menvalidasi laporan pelanggaran
yang datang dari model machine learning. Dataset yang digunakan dalam
membangun model machine learning sangat.mempengaruhi_proses penilaian
model terhadap objek yang dideteksi. Penggunaan automl dimasa depan bisa
menjadi solusi terbaik untuk pihak keamanan untuk melakukan penindakan,
terlihat model yang dilatin oleh automl memiliki akurasi prediksi yang
setidaknya diatas 90% dibandingkan dengan madel yang dibuat oleh manusia
sebesar 85% dalam percobaanpertama.

Kata Kunci: Jalan raya, machine learning, Model, Pengendara,

Vi

Politeknik Negeri Jakarta
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Computer Vision Design for Traffic Violators Detection System
Applications at the Jakarta State Polytechnic

Abstract

In this era, technology is developing so rapidly. More'and more new discoveries
and technological developments that already exist which.have.a positive impact
and help overcome the problems‘that are often experienced by humans. In this
case, the use of technology.is used to take action against motorists.who.violate
the rules that have been.determined on the highway. Drivers who are“not
disciplined can endanger other road users. ."There are four machine learning
models that aresmade that stand alone with their respective model capabilities,
namely, the ability to recognize the.type of vehicle through photos or videos,
identify drivers who wear helmets or not through photos or videes, recognize
the driver's vehicle plate and extract the license plate image. to take and
recognize the letters and numbersthrough photos, and can estimate the speed of
the motorist's vehicle on. the highway. This'model can assist security forces.in
assessing violations that occur in their area of interest. The machine learning
model that has been created.has not been able to fully replace human tasks
completely, because the role of humans is still needed to validate reports of
violations that come from machine learning models. The dataset used in
building machine learning models greatly-affects the. model's assessment
process for the detected objects. The use of automl.in the future could be the
best solution for security forces to take action, it looks like the model trained by
automl has a prediction accuracy that is at least above 90% compared to the
human-made model of 85% in the first experiment

Keywaords : Driver, Highway, machine learning, Model
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Pada zaman ini, teknologi berkembang begitu pesat. Semakin banyak
penemuan-penemuan baru dan pengembangan teknologi yang sudah ada
sebelumnya dimana memberikan berbagai-dampak.positif dan membantu
mengatasi permasalahan yang sering dialami manusia. Dalam“kasus ini,
pemanfaatan teknologi digunakan untuk menindak pengendara. yang
melanggaraturan” yang telah ditentukan di jalan raya. Pengendara yang
tidak disiplin-dapatmembahayakan pengguna jalan raya yang lainnya.
Oleh karena itu, dibutuhkan suatu sistem yang berfungsi untuk memantau
kondisi pengendara dankendaraannya yang melintas di jalan raya . Dengan
sistem ini, dapat memudahkan kepolisian dalam memantau kondisi
pengendara dan kendaraannya yang melintasi jalan.raya. Dengan begitu,
pengendara akan lebih disiplin dalam berkendara sehingga menciptakan

pengalaman berkendara yang aman dan.nyaman.

Sistem etle (traffic law enforcement) yang diterapkan oleh kepolisian
sejauh ini belum menerapkan secara keseluruhan model machine learning.
Hal ini terlihat dari laporan footage gambar yang tersebar di internet yang
menjadi alasan mengapa pihak kepolisian-belum menerapkan seutuhnya
model machine learning dalam melakukan penindakan. Dalam sistem
yang dibuat "ini membutuhkan sebuah rekaman dari kamera ditempat
kejadian dengan output dari kamera berupa foto atau video. Dari foto
atau rekaman video akan dianalisa oleh model - model machine learning
yang dibuat untuk.menilai pengendara.yang.mana.saja-yang terindikasi
melanggar aturan berlalu lintas. Teknik untuk mendeteksi objek bergerak
ini dikenal dengan nama sistem deteksi gerakan. Sistem deteksi gerakan
merupakan suatu sistem yang mampu mendeteksi gerakanyang terjadi di
dalam sebuah video maupun foto . Deteksi gerakan merupakan subjek
penting dalam bidang computer vision yang digunakan oleh banyak
sistem pada video pengawas, pengenalan objek, kompresi video,
perhitungan kecepatan dsb. Analisa yang disampaikan oleh model

machine learning kami dapat membantu kepolisian dalam melakukan

1
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lalu lintas. Akan memudahkan pekerjaan kepolisian dari sisi waktu, dan

penindakan dengan mengimplementasikan sistem computer vision.
Dengan dilibatkannya Computer Vision dalam menganalisa pelanggaran

pengambilan keputusan.
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1.2 Perumusan Masalah

Berikut adalah rumusan masalah yang terdapat pada skripsi.

A. Bagaimana cara model machine learning dapat membantu pihak
keamanan untuk memantau kondisi pengendara yang melintas di
jalan raya?
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B. Bagaimana implementasi Computer-Vision dalam sistem deteksi
pelanggaran pada pengendara-di Politeknik Negeri.Jakarta ?

C. Bagaimana cara model machine learning belajar dari dataset yang
sudah disediakan dan model dapat membaca, memahami dan menilai
data yang baru?
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1.3 Tujuan
Berikut adalah tujuan‘dari pembuatan skripsi.

A: Membantu pihak keamanan dengan analisa dari model machine
learning yang dibuat

B. Merancang bangun model machine learning yang tepat.

C. Mengimplementasikan model  machine learning =~ dengan
penggunaan computer vision untuk mendeteksi-pelanggaran pengendara
melalui foto ataupun video darikamera tempat kejadian, lalu hasil dari

pencitraan kamera akan diproses di cloud.

D. 'Mengukur keakuratan-model machine learning - dalam menilai dan
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menganalisa objek yang dideteksinya

E. Mempercepat pengambilan keputusan bagi pihak kepolisian

ataupun pihak keamanan setempat dalam melakukan penindakan.

1.4 Luaran
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Luaran yang didapatkan.dari.pembuatan skripsi ini adalah-membantu
dan memberikan kemudahan bagt:
A. Membuat sebuah model machine learning yang dapat mendeteksi
pelanggaran yang dapat terintegrasi dengan aplikasi android.
B. Laporan skripsi sebagai publikasi dari pembuatan skripsi.
C. Model dapat bisa jadi dapat diterapkan di Politeknik Negeri Jakarta
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BAB V
PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan kegiatan perancangan dan pengujian model machine

pa-poin sebagai berikut.

melakukan pend dengan menggunakan nachine
erbeda — beda di

earning, dapat ditarik kesimpulan dalam b

1. Model machine learning

ingkungan Politeknik "Negeri

learning yang b

Jakart
. / an dataset embang 0 chine learning
angat mempengaruh penilaian model a 'Nang
gan Politeknik Negeri

Pendeteksian K tan kendaraar ing

Jakarta masih mbangkan
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