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Sistem Klasifikasi Berita Tl Menggunakan Machine Learning Berbasis
Website

Abstrak

Kementerian Komunikasi dan Informatika (Kominfo) adalah salah satu
kemetrian yang bergerak di bidang-~komunikasi ‘dan informatika, yang
mempunyai tugas menyelenggarakan urusan di bidang. komunikasi dan
informatika dalam pemerintahan. Dengan terus brtambahnya jumlah, berita
yang Dberedar, kominfo juga dihadapkans, dengan berbagai macam
permasalahan:” Salah satunya adalah berita Tl ataupun_Non TI. Untuk itu
diperlukan sistem yang mampu menangani berita dibidang Tl ataupun Non TI.
Sistem'yang dibangun mampu memberikan berita yang valid. Berita valid atau
tidak valid tersebut diperoleh dari proses pengumpulan data dari situs-situs
berita yang sudah disediakan oleh kominfo sendiri. Kemudian data tersebut
diproses menggunakan algoritma Naive Bayes. Naive Bayes biasa digunakan
untuk ‘mengklasifikasi beberapa bidang, seperti_mencari tingkat keakuratan
yang tinggi. Algoritma Naive Bayes tersebut diimplementasikan ke dalam
aplikasi® website untuk menentukan Kkeakuratan..konten berita. Dengan
demikian implementasi algoritma Naive Bayesinirmampu menjadi solusi dalam
mengatasi masalah yang ada. Hasil evaluasi kinerja model klasifikasi berita Tl
dengan algoritma Naive Bayess=menghasilkan< nilai precission 91.28%,
accuracy 79.56% dan recall 91.28%.

Kata kunci: Berita Tl, Klasifikasi, Naive Bayes

vii
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BAB I

PENDAHULUAN
1.1 Latar Belakang
Berita adalah teks yang berisi tentang segala peristiwa, isi pernyataan dan
keterangan mengenai suatu peristiwa, yang berisi informasi aktual dan terkini.
Berita biasanya disebarkan melalui berbagai-macam+media informasi, seperti
radio, televisi, internet, situs web dan banyak sekali berita yang-beredar bisa kita
ketahui melalu media sosial (Shabrina Alfari, 2018).

Text mining adalah salah satu teknik yang dapat digunakan untuk melakukan
klasifikasi dimana text mining merupakan variasi dari data mining yang berusaha
menemukan pola yang menarik dari sekumpulan data tekstual yang berjumlah
besar: Selain klasifikasi text mining juga digunakan untuk menangani masalah
clustering information dan extraction dan. information  retrival (Bambang

Kumniawan, Syahril Effendi, Opim Salim Sitompul, 2012).

Kementerian Kominfo merupakan perangkat Pemerintah-Republik Indonesia ini
membidangi urusan yang ruang lingkupnya disebutkan dalam Undang-Undang
Dasar Negara Republik Indonesia Tahun 1945 yaitu Informasi dan Komunikasi.
Kementerian Komunikasi dan Informatika mempunyai tugas menyelenggarakan
urusan pemerintah di bidang komunikasi“dan _informatika untuk membantu

Presiden dalam menyelenggarakan pemerintah negara.

Metode yang digunakan untuk mengidentifikasi berita yang berhubungan dengan
pemilihan presiden 2019 adalah Naive Bayes Classifier (NBC). Metode NBC
dipilih karena dapat mengidentifikasi_berita dengan_akurasi=sebesar 91.36%
dengan tambahan metode mutual information-dan-information gain sebagai seleksi
fitur danunigram sebagai ekstraksi fiturnya. Data yang digunakan dalam penelitian
ini akan diambil dari Twitter dengan crawling data menggunakan Bahasa
Pemrograman Python (Azizah Zain, 2020).

Dengan latar belakang diatas, pihak tim Aptika sangat memerlukan

pengklasifikasian kategori berita secara otomatis. Maka, dibuat penelitian ini yang
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berjudul “Implementasi Algoritma Naive Bayes untuk Klasifikasi Berita TI”
untuk menghasilkan sistem yang dapat mengklasifikasian kategori berita di
bidang TI secara otomatis dengan menggunakan algoritma Naive Bayes. Agar
pencarian berita sudah bisa menggunakan Klasifikasi kategori berita, yang

menghasilkan berita tersebut termasuk dalam berita T1 atau Non TI.

1.1 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakangyang telah diuraikan di atas, maka dapat dirumuskan

masalah dalam pembuatan sistem ini adalah:

a. Bagaimanamerancang sistem klasifikasi berita Tl berbasis website?

b. Bagaimana mengimplementasikan klasifikasi berita TI menggunakan algoritma
Naive Bayes?

c. Bagaimana mengevaluasi kinerja model klasifikasi berita Tl dengan
algoritma Naive Bayes?

1.2 'Batasan Masalah

Batasan masalah dalam pembuatan sistem ini.adalah:

a. Artikel berita menggunakan bahasa Indonesia.

b. Artikel berita diambil darissitus Ditjen Aptika dan 5 situs portal beritalndonesia
yang teratas berdasarkan situs https://www.similarweb.com/ per 10 Maret 2021,
yaitu Kompas, Tribunnews; Detik, JPNN,:dan IDN Times.

c. Sistem website dikembangkan menggunakan. framework Flask yang berbasis
bahasa Python.

1.3 Tujuan dan Manfaat

Tujuan pembuatan sistem.ini adalah:

a. Merancang sistem klasifikasi berita T1 berbasis website.

b. Mengklasifikasikan berita TI menggunakan algoritma Naive Bayes.

c. Mengevaluasi kinerja model Klasifikasi berita Tl dengan algoritma Naive
Bayes.


http://www.similarweb.com/
http://www.similarweb.com/
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Manfaat yang dapat diperoleh dari pembuatan sistem ini di antaranya adalah:
a. Menghasilkan sistem klasifikasi berita Tl secara otomatis yang dapat
diakses melalui browser internet.

b. Mempermudah tim Aptika melakukan klasifikasi kategori berita T1I.

1.4 Metode Pelaksanaan Skripsi
Pelaksanaan skripsi dilakukan” _dengan dua metode, yaitu, metode untuk

pengumpulan data dan _metode untuk pengembangan sistem.
a. Metode Pengumpulan Data

Pengumpulandata dilaksanakan dengan melakukan studi kepustakaan untuk
mempelajari penelitian-penelitian yang terdahulu dan teori-teori yang dapat
mendukung penelitian.dan-mengumpulkan data-artikel berita di-situs portal berita

Indonesia menggunakan library Beautifulsoup4 pada Python.
b. Metode Pengembangan Sistem

Pengembangan sistem dilakukan dengan metode Rapid Application Development
atau RAD, sebuah metodologi yang menekan kan.pada proses pembuatan aplikasi
berdasarkan pembuatan prototype, iterasi dan feedback yang berulang-ulang.
Dengan begitu, aplikasi yang dibuat bisa dikembangkan, dan diperbaiki dengan
cepat. Berikut tahapan-tahapan dalam metode RAD di antaranya:
e Menentukan kebutuhan proyek
Pada tahap ini, tim perlu menentukan, kebutuhan yang ingin dipenuhi dari
sebuah proyek. Tahap awal ini berguna untuk memberikan gambaran luas pada
proyek yang ingin dikerjakan.
e Membuat Prototype
Setelah proyek telah diberi batasan-kebutuhan;-tim-mulai membangun model
dan prototype awal aplikasi.
Tujuannya untuk mengecek apakah prototype yang dibuat sudah sesuai dengan
kebutuhan klien. Tahapan ini bisa saja dilakukan berulang-ulang. Karena,
melibatkan user untuk testing dan memberikan feedback.
¢ Proses pengembangan dan pengumpulan feedback
Tahap ini adalah ketika coding aplikasi, pengujian sistem, dan integrase unit
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terjadi mengubah prototype menjadi model yang bekerja. Feedback yang
dimaksud disini mencakup fitur, fungsi, visual dan juga interface program yang
sedang dikembangkan. Setelah itu, prototype akan dikembangkan lagi sampai
klien memberikan persetujuan untuk finalisasi produk. Seperti yang disebutkan

sebelumnya, kedua tahapan ini akan diulang terus-menerus, sampai hasilnya

sesuai dengan keinginan Kklien.

POLITEKNIK
NEGERI
JAKARTA
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BAB V
PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan proses implementasi dan pembahasan sistem diatas, maka

kesimpulan yang dapat diambil yaitu:

a. Pengambilan data yang dipakai diambil dari dataset telah berhasil.

Serta sistem Klasifikasi berita T1 berbasis website yang dikembangkan, sudah
bekerja sesuai dengan yang diinginkan.

b. Penelitian_ini-menghasilkan sistem klasifikasi konten'berita yang digunakan
untuk .melakukan prediksi terhadap suatu berita dengan menerapkan Naive
Bayes dan Library dengan berbasis bahasa Python untuk pembuatan model
tersebut.

c. Hasil kinerja model klasifikasi berita Tl dengan algoritma Naive Bayes
tersebut menghasilkan nilai precision 91.28%, accuracy 79.56% dan recall
91.28%.

5.2 Saran

Dari penelitian yang dilakukan, saran yang dapat diberikan adalah:

a. Pemilihan data yang digunakan sebagai data uji dan data latih harus lebih
akurat untuk melihat hasil dari Naive Bayes Classifier.

b. Melakukan" klasifikasi dengan metode lain._agar. sistem bisa menggunakan
pencarian teks berita dengan menggunakan judul berita, tidak harus dengan isi

dari teks berita tersebut.
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