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KATA PENGANTAR

Dengan mengucap puji syukur kehadirat Allah Subhanahu Wa Ta’ala, atas segala rahmat
dan hidayah-Nya, saya berhasil merampungkan penyusunan skripsi dengan judul
“Pengenalan Atribut Manusia Beserta Warna Secara Real-time Dengan Pendekatan Multi-
Stage Aproach Menggunakan Arsitektur You Only Look Once dan Multi-layer Perceptron”.
Penyelesaian karya ilmiah ini merupakan buah'dari.dukungan banyak pihak yang tak ada

henti-hentinya.

Penyelesaian skripsi ini tidak terlepas dari peran serta dan kontribusi berbagai pihak. Oleh
karena itu, penulis ingin‘menyampaikan apresiasi dan.ucapan terima kasih yang setinggi-

tingginya kepada:

a. Dr. Dewi Yanti Liliana S.Kom., M.Kom., selaku Dosen Pembimbing, atas dedikasi,
waktu, pemikiran, dan tenaga yang telah dicurahkan dalam memberikan
bimbingan, arahan, serta masukan yang esensial. Bimbingan tersebut sangat
krusial dalam membantu penulis menghasilkan minimum viable product dan

merampungkan laporan skripsi ini.

b. ' Orang tua tercinta, atas dukungan material, moral, dan untaian doa yang tak henti-
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motivasi utama bagi penulis untuk menyelesaikan penyusunan skripsi ini.

c. Seluruh keluarga besar, atas dukungan moral;: semangat, dan.doa yang sclalu

menyertai saya sepanjang proses penyusunan skripsi ini.

d. Seluruh teman dan rekan, atas dukungan moral, semangat, dan motivasi dalam

berbagai bentuk yang tak ternilai harganya selama penyelesaian skripsi ini.

Penulis menyadari bahwa laporan skripsi ini masih memiliki keterbatasan dan kekurangan.
Oleh karena itu, kritik dan saran yang bersifat membangun sangat diharapkan demi
penyempurnaan laporanwini. Besar harapan penulis; semoga laporan skripsi.ini~dapat
memberikan manfaat, baik secara teoretis maupun praktis, bagi penulis pribadi dan pihak

lain yang berkepentingan.

Jakarta, 11 Juni 2025
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SURAT PERNYATAAN PERSETUJUAN PUBLIKASI SKRIPSI UNTUK
KEPENTINGAN AKADEMIS

Sebagai sivitas akademik Politeknik Negeri Jakarta, saya bertanda tangan di bawah

ini:

Nama :  DavaAlif Rahman David

NIM : 2107412042

Jurusan/Program Studi : T.Informatika dan Komputer/ T.Informatika

Demi pengembangan ilmu pengetahuan, menyetujui untuk memberikan kepada
Politeknik Negeri Jakarta Hak Bebas Royalti Non-Eksklusif atas karya ilmiah saya
yang berjudul:

Pengenalan Atribut Manusia Beserta Warna Secara Real-Time Dengan
Pendekatan Multi-Stage Approach Menggunakan Arsitektur You Only Look
Once Dan Multilayer Perceptron

Beserta perangkat yang ada (jika diperlukan). Dengan Hak Bebas Royalti Non-
Eksklusif' ini, Politeknik = «Negeri « Jakarta  berhak = .~ menyimpan,
mengalihmediakan/formatkan, mengelola dalam = bentuk pangakalan data
(database), merawat, dan mempublikasikan skripsi saya tanpa meminta izin dari
saya selama tetap mencantumkan nama saya sebagai penulis/pencipta dan sebagai

pemilih Hak Cipta.

Demikian pernyataan ini saya buat dengan sebenarnya.

Depok, 11 Juni 2025
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PENGENALAN ATRIBUT MANUSIA BESERTA WARNA SECARA REAL-
TIME DENGAN PENDEKATAN MULTI-STAGE APPROACH
MENGGUNAKAN ARSITEKTUR YOU ONLY LOOK ONCE DAN
MULTILAYER PERCEPTRON

ABSTRAK

Dalam upaya memanfaatkan kemajuan computer vision dan deep.learning untuk
industri Fashion, penelitianini berhasil mengembangkan sistem multi-tahap yang
secara real-time imengidentifikasi atribut dan“warna pakaian serta aksesori
(headwear, eyewear, upperwear, bottomwear, footwear, \dan bag). Sistem ini
memadukan YOLOvS untuk deteksi objek (mAP@0.5: 0.797, akurasi.tinggi pada
upperwear, bottomwear, dan eyewear), MobileNetV2 dalam CNN untuk klasifikasi
sub-kategori atribut (akurasi rata-rata >91%), dan MLP untuk klasifikasi warna
berbasis RGB (akurasi 87%, dengan beberapa tantangan pada warna ambigu).
Hasil pengujian Black Box menunjukkan fungsionalitas sistem 100% dan stabil,
sementara User Acceptance Test (UAT) mengonfirmasi penerimaan pengguna yang
sangat positif (efektivitas 88.0%, efisiensi 98:3%, kepuasan 100%), menegaskan

akurasi, fungsionalitas, kemudahan, dan intuitifnya sistem ini.

Kata Kunci: Computer Vision, Deep Learning, Deteksi Objek, Klasifikasi Pakaian,
Pengenalan Atribut Pakaian, Fashion AL+YOLO, CNN, Klasifikasi Warna,
Klasifikasi Multi-Kelas.ss
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1.1 Latar Belakang

BAB I
PENDAHULUAN

Perkembangan teknologi dalam bidang computer vision dan deep learning telah

membuka berbagai peluang besar dalam analisis. visual objek. Teknologi ini

memungkinkan komputer untuk'mengenali, mengklasifikasi, dan‘'memahami objek

visual secara otomatis. Implementasi computer vision dapat ditemukan di.berbagai

sektor, seperti kesehatan, keamanan, produksi, dan retail, yang semakin

meningkatkan efisiensi dan akurasi dalam pengolahan data visual.

Pernyataan tersebut didukung oleh analisis implementasi deep learning pada

computer vision yang.terdapat pada penelitian “Integeration_and Performance

Analysis of Artificial Intelligence and Conmputer Vision Based on Deep Learning

Algorithms”(B. Liu et al., n.d.) hasil analisisimplementasi dapat dilihat pada Tabel

1.1

Tabel 1. 1 Contoh Implementasi Deep Learning pada teknologi Computer Vision(B. Liu et al., n.d.).

Sektor Contoh Penerapan Hasil

Kesehatan Deteksi penyakit melalui | Meningkatkan efisiensi
analisis  citra medis, | dan membantu pemilihan
untuk membantu | keputusan tenaga medis
pemilihan keputusan
tenaga medis

Keamanan Sistem Keamanan Pintar, | Meningkatkan — efisiensi
mendeteksi anomali dan | keamanan dan
kejadian yang terjadi. memperkuat-pemantauan

keamanan

Industri Deteksi cacat produk, | Meningkatkan efisiensi
untuk meningkatkan | produksi, = mengurangi
kontrol produk pengeluaran
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Dalam industri fashion, pemanfaatan teknologi pengenalan atribut pakaian dan
aksesori secara real-time memiliki potensi besar untuk meningkatkan pengalaman
belanja online. Dengan sistem yang mampu mengenali jenis pakaian dan warnanya,
pelanggan dapat lebih mudah mencari produk yang sesuai dengan preferensi
mereka melalui pencarian berbasis gambar atau rekomendasi otomatis pada
platform e-commerce. Selain itu, tekmologi ini juga“memungkinkan seorang
personal dalam industri fashion dengan menganalisis pola pakaian yang sering
dikenakan pengguna, sehingga sistem dapat memberikan rekomendasipakaian atau

aksesori yang sesuai dengan gaya dan preferensi pelanggan.

Lebih lanjut, sistem pengenalan atribut pakaian juga dapat-diterapkan dalam
manajemen  inventaris dan  pemasaran di industri fashion. Retailer dapat
menggunakan teknologi.ini.untuk. mengelola stok secara lebih efisien.dengan
menganalisis pola permintaan produk dari citra pelanggan. Dalam pemasaran,
sistem ini dapat secara otomatis mengidentifikasi tren mode berdasarkan gambar
yang diunggah di media sosial atau platform digital, memungkinkan brand untuk
memahami perubahan selera pasar secara lebih cepat dan akurat. Dengan demikian,
deteksi tren fashion secara real-time dapat membantu perusahaan fashion dalam

merancang koleksi baru yang lebih sesuai dengan preferensi konsumen terkini.

Penelitian ini memiliki fokus pada pengembangan sistem yang mampu mengenali
atribut-atribut yang dikenakan oleh manusia secara langsung. Selain itu sistem ini
memiliki batasan mengenali beberapa atribut, d1 antaranya uppewear, bottomwear,

headwear, eyewear, footwear atawbag.

Selain itu, penelitian ini dilaksanakan dengan pendekatan multi tahap (multi-stage
approach), mengombinasikan beberapa teknologi, seperti arsitektur Convolutional
Neural Network (CNN), You Only Look Once(YOLO)ydan Multi Layer perceptron.
Penggunaan gabungan teknologi ini bertujuan untuk mencapai tujuan penelitian,
YOLO diterapkan untuk mendeteksi objek secara real-time yang di dalamnya
terdapat arsitektur CNN untuk melakukan klasifikasi terhadap objek, dan arsitektur
deep learning Multi Layer Perceptron digunakan untuk mengklasifikasi warna

pakaian. Proses klasifikasi warna dilakukan dengan melakukan ekstraksi parameter

Jurusan Teknik Informatika dan Komputer — Politeknik Negeri Jakarta
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Red Greenn Blue (RGB) pada objek yang telah dikenali, kemudian melakukan

klasifikasi warna berdasarkan ketiga parameter tersebut.

Penelitian pengenalan suatu objek secara real-time yang mengombinasikan deteksi
sebuah objek visual beserta warnanya sebelumnya sudah pernah dilakukan dalam
penelitian “Color-Driven Object Recognition:A Noevel Approach Combining Color
Detection and Machine Learning Techniques” (Nayyer et al.;2024) tetapi terdapat
perbedaan antara penelitianspenulis dan penelitian yang dilakukan (Nayyer et al.,)
penelitian penulis memiliki fokus melakukan klasifikasi lebih dari satu. objek
sedangkan pada penelitian sebelumnya memiliki fokus hanya pada satu objek yakni
kendaraan. Selain pada objek terdapat perbedaan juga pada proses klasifikasi warna
yang dilakukan penelitian tersebut, pada penelitian ini penulis melakukan ekstraksi
warna dari pixel bounding box sebuah.objek. Dengan demikian, penelitian ini
bertujuan untuk mengembangkan sistem yang' dapat mengklasifikasi objek,
mengekstraksi atributnya, dan melakukan klasifikasi warna secara otomatis dan

akurat.

1.2 ' Perumusan Masalah

Perkembangan teknologi computer vision dan deep learning memungkinkan sistem
untuk mengenali dan mengklasifikasikan objek ‘secara otomatis. Namun, dalam

implementasinya, masih terdapat beberapa tantangan, seperti:

1. Bagaimana membangun sistem yang dapat mengenali atribut pakaian yang

dikenakan manusia secara‘langsung?

2. Bagaimana menerapkan algoritma Convolutional Neural Network (CNN)
dan You Ouly Look Once (YOLO) untuk mendeteksi .dan

mengklasifikasikan-atribut pakaian?

3. Bagaimana melakukan klasifikasi warna pakaian menggunakan algoritma

MLP berdasarkan parameter Red-Greenn-Blue (RGB) secara akurat?

4. Bagaimana Hasil yang diperoleh dari implementasi pengenalan atribut

manusia dengan pendekatan multi tahap (multi-stage approach)?

Jurusan Teknik Informatika dan Komputer — Politeknik Negeri Jakarta



eyieyer uabap yiuyaijod wizi edue)

undede }njuaq wejep 1ul sijn} eAiey yninjas neje ueibeqas yelueqiadwaw uep uewnwnbusw Buese|iq *z
eyieyer Labap yiwyalijod sefem Buel uebunuaday ueyibniaw yepn uednnbuad °q

==
)
-~
0
= T

29 = @

g0 3 1

S8 - o :

el

E

53 .

oM o

=3 °

TQ =

$& -

T (1]

e -~

= =

=m L}

Q. ~

z9 =

T = )

oo

S (=]

oo

5c 1)

Q wn -,

90

=E L=

8 =

=

a7 (<)

23 =

== &

a< o

_:m

-]

S & 3

22

=2

8

=]

s

oo

e 9

c3 4.

=n

82

So

=3

o =

- =

9 3

e

53

=2

g:

33 5.

Sh

=2

8<

ER)

52

=

o 6.

5 3

o €

$3

EF

il

=

-~

s

-

= 1.4.1

-7

]

c 1.

o

=

[

=

()

=

w

= 2.

=

(<

3

a

w

o

7]

=

1.3 Batasan Masalah

Untuk menjaga fokus penelitian, terdapat beberapa batasan yang ditetapkan:

Atribut yang akan dikenali oleh sistem meliputi: uppewear, bottomwear,

headwear, eyewear, footwear atau bag.

2. Kategori atribut yang diklasifikasi terdiri dari:

- Upperwear: I-shirts, Shirts, Sweater, Jackets, dan Dress.
- Bottomwear: Pants, Shorts, dan Skirts.

- Headwear: Cap, Hat.

- _Eyewear: Eyeglasses, Sunglasses

- Bag: Handbag, Backpack, Clutch Bag

- Footwear: Sandals, Shoes, Flip-flops.

Deteksi dan klasifikasi objek dilakukan menggunakan You Only Look Once
(YOLO) dan Convolutional Neural Network (CNN).

Klasifikasi warna pakaian dilakukan dengan mengekstraksi nilai RGB dari
bounding box objek pakaian yang telah dikenali, dan cakupan klasifikasi
hanya akan meliputi beberapa warna termasuk, merah, hijau, biru, cokelat,

merah muda, kuning, oranye, ungu, hitam, abu-abu; putih.

Data yang digunakan untuk pelatihan dan pengujian sistem berasal dari

dataset yang telah tersedia dan data yang dikumpulkan sendiri.

Sistem tidak menangani identifikasi individu atau pengenalan wajah, hanya

berfokus pada atribut pakaian.

1.4 Tujuan dan Manfaat

Tujuan
Mengembangkan sistem yang dapat mengenali atribut pakaian dan aksesori

manusia secara langsung menggunakan metode computer vision.

Mengimplementasikan YOLO dan CNN untuk deteksi objek secara real-

time dan klasifikasi atribut yang dikenakan manusia.

Jurusan Teknik Informatika dan Komputer — Politeknik Negeri Jakarta
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3. Mengembangkan metode klasifikasi warna pakaian dengan mengekstraksi
nilai RGB dan melakukan klasifikasi menggunakan arsitektur deep learning

Multi Layer Perceptron berdasarkan parameter tersebut.

4. Mengevaluasi kinerja sistem dalam mengenali atribut pakaian dan

klasifikasi warnanya dengan mengukurtingkat akurasinya.

1.4.2 Manfaat
1. Menghasilkan sistemyang dapat mengenali atribut pakaian secara otomatis,
yang dapat” diterapkan dalam bidang, seperti fashion analysis.atau

recommender system berbasis kategori pada industri fashion retail.

2. Meningkatkan efisiensi dalam analisis visual objek manusia dibandingkan

dengan metode manual.

3. Menambah wawasan dalam bidang computer vision, khususnya dalam

deteksi objek dan klasifikasi-atribut manusia.

4. Menjadi referensi bagi penelitian selanjutnya yang ingin mengembangkan

sistem serupa dengan metode berbeda.

1.5 Sistematika Penulisan

Sistematika ‘penulisan ini bertujuan untukememudahkan penyusunan proposal
skripsi agar tetap sesuai dengan bagian-bagiannya. Penulisan proposal ini dibagi

ke dalam beberapa bab sebagai berikut:
BAB I PENDAHULUAN

Bab ini menjelaskan latar-belakang masalah dari topik pengenalan atribut'manusia
beserta warna secara real-time dengan pendekatan multi-stage approach

menggunakan arsitektur You Only Look Once dan multi layer perceptron.

selain latar belakan pada bab 1 ini penulis menulis rumusan masalah dari topik
tersebut, penulis juga menuliskan batasan masalah untuk membatasi hasil yang di
dapatkan, penulis juga menuliskan tujuan yang ingin di dapatkan, dan manfaat yang

diharapkan.

Jurusan Teknik Informatika dan Komputer — Politeknik Negeri Jakarta
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BAB II TINJAUAN PUSTAKA

Pada bab II penulis menguraikan teori-teori dasar dan teknologi yang digunakan
dalam penelitian pengenalan atribut manusia beserta warna secara real-time dengan
pendekatan multi-stage approach menggunakan arsitektur You Only Look Once dan

multi layer perceptron.
BAB III METODE PENELITIAN

Pada bab III Penulis menguraikan metode _yang digunakan termasuk rancangan

penelitian, tahapan penelitian, dan objek penelitian.
BAB IV PEMBAHASAN

Pada bab IV penulis memaparkan hasil yang diperoleh dari penelitian pengenalan
atribut manusia beserta warna secara real-time dengan pendekatan multi-stage

approach menggunakan arsitektur You Only Look Once dan multi layer perceptron.
BAB 'Y PENUTUP

Pada bab V penulis memberikan kesimpulan dari penelitian “pengenalan atribut
manusia beserta warna secara real-time dengan pendekatan multi-stage approach
menggunakan arsitektur You Only.Look Once dan.multi layer perceptron”™ beserta

saran yang dapat membantu penelitian selanjutnya.
DAFTAR PUSTAKA

Bagian ini memuat referensi atau sumber-sumber yang digunakan dalam penelitian
“pengenalan atribut manusia beserta warna secara real-time dengan pendekatan
multi-stage approach menggunakan arsitektur You Only Look Once dan multi layer

perceptron”.

Jurusan Teknik Informatika dan Komputer — Politeknik Negeri Jakarta
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5.1 Kesimpulan

Penelitian ini telah berhasil mencapai seluruh. tujuan yang ditetapkan dengan
mengembangkan sebuah sistem multi-tahap yang fungsional untuk mengenali
atribut pakaian dan aksesorirmanusia secara real-time. Implementasi arsitektur
YOLOvVS untuk deteksi‘objek dan MobileNetV2 untuk klasifikasi atribut.terbukti
sangat efektif. Model deteksi objek menunjukkan performa yang baik dengan nilai
mAP@0.5 mencapai 0.797, dengan akurasi yang sangat tinggi pada kategori utama
seperti upperwear, bottomwear, dan eyewear. Demikian pula, model-model
klasifikasi atribut spesifik menunjukkan kinerja yang sangat andal, dengan akurasi

rata-rata di atas 91% untuk semua kategoris

Metode klasifikasi warna yang dikembangkan menggunakan ekstraksi parameter
RGB 'dan model deep learning juga berhasil diimplementasikan, dengan akurasi
keseluruhan mencapai 87%. Meskipun model in1 sangat-baik dalam mengenali
warna-warna primer, teridentifikasi adanya tantangan dalam membedakan warna-
warna  yang lebih ambigu seperti cokelat dan abu-abu. Namun, secara

fungsionalitas, sistem ini terbukti solid dan matang.

Validasi sistem secara menyeluruh- memberikan hasil yang sangat memuaskan.
Pengujian Black Box menunjukkan tingkat keberhasilan 100% pada 17 skenario
uji, yang mengonfirmasi bahwa aplikasi stabil, bebas dari error fungsional, dan
mampu menangani input yang tidak sesuai. Lebih lanjut, hasil User Acceptance Test
(UAT) menegaskan penerimaan pengguna yang luar biasa, dengan skor Efektivitas
88.0%, Efisiensi 98.3%, dan“Kepuasan 100%. Angka-angka~ini menunjukkan
bahwa sistem tidak hanya akurat dan berfungsi sesuai tujuan, tetapi juga sangat
mudah digunakan, intuitif, dan memberikan pengalaman yang memuaskan bagi

pengguna akhir.

5.2 Saran

Berdasarkan hasil analisis, beberapa saran dapat diajukan untuk penyempurnaan di

masa depan. Pertama, untuk meningkatkan performa model, disarankan untuk

133



eyieyer uabap yiuyaijod wizi edue)

o
]
[1']
3
(=]
c
=,
T
)
=]
=
o
o
=
3
[1']
-
c
=
-~
o
=]
-~
"]
L")
m
=
=
=]
(=}
o
=
-
-]
=
(=}
£
o,
[+
=
o
a2
=
m
=
=
=
=
[
(=]
(1]
e
—
)
=
]
=
o~
o

i
Qoo
8 -
s 5
5 2 @
Qe s
2%
o E
83g
=
3 <
c 1]
3 c
g
-y £
5 =
2§ 7
3 =3
3 5
= =
=
25¢
5 E
= 5 g
o
s 53
s 2g
-~
< b
m =
z
o Q7
Q 3
o (3
3 =
EI’ o
8§ >
= o
wn (1]
® DS
5 <
c 4
23
I
2 o<
s o
= —
€93
=x =
2.8 5
3. T
o
o 2
o —
3 &
3 B
©
g s
-]
=~ >
5 T
B ®
- =}
c s
2 o
'
=
-~
=
=
-~
-7
-
7]
-
o
.
(7
=
()
=
w
=
7]
I
(<
3
a
w
o
7]
=

-
9
o
-
o
3

Q
3
m
=

Q
c
=

o
w0
m
o
o

)
o
=
o
-
o
c
w
o
c
-
c
=
F
o
=

=
o
-
=4
=
3.
[ad
o
=

o
o
3
m
=
n
o
=
-+
c
=
=~
o
=
o
o
=
3
m
3

<
o
o
c
-
=~
o
=
0w
c
=
o
]
=

=K
o
~
0
T
-
o

L
Y
=
9,
©
~*
Y
S
;
)
2
=‘
m
=
=
=
<
™
Q
[
:l
e
o
=
o
q
-+
Y

134

melakukan penambahan dan diversifikasi data latih. Ini sangat penting untuk
kategori deteksi objek dengan performa lebih rendah seperti bag dan headwear,
serta untuk mengatasi kebingungan pada klasifikasi atribut yang visualnya mirip,
seperti sandals dan shoes. Dengan data yang lebih kaya, kemampuan generalisasi

model akan meningkat secara signifikan.

Untuk mengatasi kelemahan pada” medel klasifikasi. warna, terutama dalam
mengenali warna ambigu, disarankan untuk melakukan eksplorasi‘di luar ruang
warna RGB. Penggunaan ruang warna sepetti HSV (Hue, Saturation, Value) atau
LAB, yang memisahkan komponen warna dari intensitas cahaya, berpotensi besar
meningkatkan akurasi dan ketahanan model terhadap kondisi pencahayaan yang
bervariasi. Selain itu, metode ekstraksi fitur warna bisa ditingkatkan dari sekadar
nilai rata-rata menjadi.algoritma.yang. lebth canggih untuk menemukan warna

dominan.

Melihat antusiasme dan kepuasan pengguna yang tinggi dari hasil UAT,
pengembangan fitur lanjutan menjadi langkah strategis berikutnya. Penambahan
fungsionalitas bernilai tambah seperti rekomendasi palet-warna, saran padu padan
busana, atau perluasan klasifikasi ke sub-kategori yang lebih detail (misalnya,
sneakers, boots, denim jacket) akan sangat .meningkatkan nilai _guna aplikasi.
Terakhir, untuk kesiapan implementasi-skala besar, perlu dilakukan optimalisasi
model melalui teknik seperti guantization atau pruning untuk memastikan efisiensi
komputasi pada berbagai perangkat, serta menguji ketahanan sistem dalam skenario

dunia nyata yang lebih kompleks:

Jurusan Teknik Informatika dan Komputer — Politeknik Negeri Jakarta
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Pada skala 1 hingga 5, Seberapa mudah dan intultif navigasi menggunakan
tombol dan menu pada aplikas! ini?

Padz skala 1 hingga 5, Seberapa akurat aplikasi datam mengenali kategari
tntama {atasan, bawahan, kscamata, dsb
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fitur seperti rekomendasi palet warma atau kategeri yang lebih detair?

S jemalian

Pada skala T hingga 5. Jika aplikasi ini menmiliki akurasi 95%, seberapa besar [0 Salln Sagrar

Anda untuk dalam peker i-hari?
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E UAT Aplikasi Al Fashion Detector [ 1 8 ©® v ¢ @ &
Pornysan  Jowaban @ Setelan
Pada skals 1 hingga 5, Seberapa baik splikasi dalam mengenali subkategon [0} Salia dlagram
(misal: jaket, kaos, kemeija)?
aigw T
Pada skala 1 hingga 5, Seberapa akurat deteksi warna yang dilakukan aplikasi [0 Salln siagrar
menurut Anda”
3 rwbar
a UAT Aplikasi Al Fashion Detector [ ¥r @ ® © 2 © & | Dpublkesian 3F
Fornysan  Jawaban @  Sotelan
Pada skala 1 hingga 5, Dibandingkan metode 1 titik, seberapa besar 10 sa
peningkatan akuras! yang diberikan metode 3 Utk untuk ftem sepert|
jaket/celana?
e ” L
Pada skala 1 hingga 5, Seberapa berguna aplikssi ini dalam konteks 10} saiin ciagrar
2 misal. e . 5 dan analisis
3
a UAT Aplikasi Al Fashion Detector [ 1r Q@ @ v 2 @ &
Paramyasn  Jswabsn @  Seteian
Pada skala 1 hingga 5, Seberapa penting menurut Anda untuk menambahkan Q Saiin ciagram
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