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ABSTRAK 

Peminatan akan jajanan tradisional di indonesia tinggi, namun identifikasi secara digital 

masih menjadi tantangan. Pembuatan model machine learning untuk melakukan 

pengenalan jajanan tradisional indonesia merupakan sebuah solusi. Penelitian ini 

bertujuan untuk membandingkan beberapa model deteksi citra digital jajanan tradisional 

dengan metode deeep learning untuk mendeteksi jajanan tradisional Dadar Gulung, 

Grontol, Klepon, Kue Lapis, Kue Lumpur, Lumpia, Putu Ayu, Serabi, Wajik. Model deep 

learning dikembangkan menggunakan teknik transfer learning pada pre-trained model 

MobileNet, MobileNetV2, MobileNetV3Small, MobileNetV3Large, VGG16 dan VGG19 

mendapatkan hasil accuracy dengan rata-rata 87%. Hasil uji coba evaluasi dan web 

mendapatkan model  MobileNetV3Small dan MobileNetV3Large memiliki hasil yang baik 

pada evaluasi metri dengan rata-rata 0,88 dan prediksi web yang baik yaitu 25 dari 27 

sampel. 

Kata kunci: Deep Learning, Image Processing, Classification, Web, Transfer Learning 
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BAB I 

Pendahuluan 

1.1 Latar Belakang 

Sebagai salah satu warga negara Indonesia seharusnya kita dapat mengenal  

berbagai macam jajanan tradisional Indonesia (Faturrahman, Hariyani and 

Hadiyoso, 2023). Lebih jauh lagi kita dapat mengenalkan berbagai jajanan 

tradisional Indonesia ke negara lain baik itu dalam nama, asal, Sejarah, kandungan 

gizi serta cara membuatnya agar tidak diklaim oleh negara lain (Faturrahman, 

Hariyani and Hadiyoso, 2023). Menurut survei oleh Goodstats pada tahun 2022, 

sebanyak 198 dari 440 (45%) responden memilih makanan tradisional/khas daerah 

sebagai makanan favorit mereka. Hal ini menunjukkan minat masyarakat terhadap 

makanan tradisional cukup tinggi. Namun, pengetahuan masyarakat umum akan 

kandungan gizi pada makanan masih rendah yang dapat menyebabkan asupan gizi 

yang berlebih jika konsumsi jajanan dalam jumlah yang kurang tepat (Kurniasari, 

2022). Hal tersebut yang melatarbelakangi penelitian ini untuk memperkenalkan 

makanan tradisional serta memberi wawasan kepada masyarakat tentang 

kandungan gizi dalam makanan tradisional yang mereka konsumsi. 

Pada zaman modern, manusia telah memanfaatkan teknologi informasi di berbagai 

aspek (Rahadian, Rahayu and Oktavia, 2019). Manusia telah bekembang, berawal 

dari hanya memanfaatkan alat-alat sederhana kini bergantung kepada teknologi 

canggih seperti smartphone. Smartphone telah menjadi salah satu kebutuhan sehari-

hari bagi sebagian besar manusia (Retalia, Soesilo and Irawan, 2022). Berdasarkan 

survei dari Badan Pusat Statisik (BPS) pada tahun 2022, jumlah pengguna 

smartphone di Indonesia mencapai 67,88% dan didominasi oleh platform Android 

sebesar 89% dari seluruh pengguna smartphone (67% Penduduk Indonesia Punya 

Handphone pada 2022, Ini Sebarannya, 2022; Indonesia: mobile OS share 2023 | 

Statista, 2023). Oleh karena itu, dengna pemanfaatan teknologi smartphone 

khususnya platform Android dapat dibuat sebuah aplikasi yang membantu 

memperkenalkan makanan tradisional dan menyediakan informasi kandungan gizi 

yang terkandung di dalamnya. 
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Penelitian sebelumnya telah melakukan Pengenalan Citra Makanan Tradisional 

menggunakan Fitur Hue Saturation Value dan Fuzzy k-Nearest Neighbour yang 

mendapatkan hasil akurasi rata-rata tertinggi sebesar 53,33% (Fadholi, Sari and 

Abdurrachman Bachtiar, 2019a). Penelitian tentang Convolutional Neural Network 

untuk Klasifikasi Citra Makanan Khas Indonesia melakukan percobaan sebanyak 8 

kali pada 27 model mendapatkan model terbaik dengan nilai akurasi pengujian 

sebesar 0,6 dan nilai akurasi evaluasi 0,91 (Darojat, Sari and Wihandika, 2021). 

Penelitian tentang Pengenalan  Makanan  Tradisional  Indonesia  dengan Metode 

Convolutional Neural Network (CNN) melakukan klasifikasi menggunakan CNN 

dengan model Resnet50,  EfficienNetB6,  EfficienNetV2M dengan masing-masing 

performa 75,76%, 80,08% dan 83,82% (Mahaputri, Gede and Wisana, 2022a).  

Peneltian tentang Klasifikasi Jajanan Tradisional Jawa Tengah dengan Metode 

Transfer Learning dan MobileNetV2 melakukan klasifikasi terhadap 6 jenis jajanan 

tradisional mendapatkan hasil akurasi sebesar 99,11% dan nilai loss sebesar 0,06% 

(Ismail et al., 2023).  

Berdasarkan masalah diatas, maka diperlukan pembuatan aplikasi mobile yang 

dapat membantu mendeteksi enam jenis jajanan tradisional berdasarkan gambar. 

Enam jenis jajanan tradisional itu adalah Dadar Gulung, Grontol, Klepon, Kue 

Lapis, Kue Lumpur, Lumpia, Putu Ayu, Serabi, Wajik. Pada penelitian ini, hasil 

penelitian merupakan Aplikasi Deteksi Jajanan Tradisional Dengan Metode Deep 

Learning berbasis Mobile agar dapat membantu pengguna dalam memanfaatkan 

aplikasi ini khususnya untuk para warga asing dan pendiet. Tujuan penelitian ini 

adalah untuk membuat aplikasi berbasis mobile yang dapat membantu pengguna 

dalam mengetahui nama, Sejarah, kandungan gizi serta cara pembuatan jajanan 

tradisional. 

1.2 Rumusan Masalah 

Berdasarkan latar belakang yang telah diuraikan di atas, maka perumusan masalah 

dalam pembuatan sistem ini adalah: 

1. Bagaimana merancang dan mengimplementasikan model deep learning 

untuk mendeteksi jajanan tradisional? 
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2. Bagaimana evaluasi model deteksi jajanan tradisional dengan deep 

learning? 

3. Bagaimana uji coba model deteksi jajanan tradisional dengan deep 

learning? 

1.3 Batasan Masalah 

Dari rumusan masalah yang sudah ditentukan, maka Batasan masalah yang 

digunakan adalah sebagai berikut: 

1. Pembuatan model deep learning CNN menggunakan framework 

Tensorflow. 

2. Pembuatan model menggunakan teknik transfer learning. 

3. Transfer learning menggunakan pre-trained model MobileNet, 

MobileNetV2, MobileNetV3Small, MobileNetV3Large, VGG16 dan 

VGG19. 

4. Model ini hanya mendeteksi berdasarkan kelas-kelas yang sudah 

ditentukan yaitu Dadar Gulung, Grontol, Klepon, Kue Lapis, Kue Lumpur, 

Lumpia, Putu Ayu, Serabi, Wajik. 

5. Pengembangan Web hanya dibuat untuk menguji model. 

 

1.4 Tujuan dan Manfaat 

Tujuan dan manfaat dari perancangan dan implementasi model deteksi jajanan 

tradisional dengan deep learning adalah sebagai berikut: 

1.4.1 Tujuan Penelitian 

Tujuan dari penelitian ini adalah: 

1. Membangun model deep learning untuk deteksi jajanan tradisional yaitu 

Dadar Gulung, Grontol, Klepon, Kue Lapis, Kue Lumpur, Lumpia, Putu 

Ayu, Serabi, Wajik. 

2. Melakukan Evaluasi model menggunakan metode Accuracy, Presisi, recall, 

dan F1-score. 

3. Melakukan uji coba model di pada web. 
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1.4.2 Manfaat Penelitian 

Implementasi dari hasil model deep learning untuk deteksi jajanan tadisional dalam 

aplikasi mobile deteksi jajanan tradisional ini diharapkan dapat membantu 

Masyarakat yang menggunakannya untuk mendeteksi nama, Sejarah, kandungan 

gizi dan cara pembuatan dari jajanan tradisional yang ada. 

1.5 Sistematika Penulisan 

Klasifikasi penulisan ini dibuat untuk memudahkan dalam penulisan skripsi ini, 

maka perlu ditentukan klasifikasi penulisan yang tepat dan benar. Sistem penulisan 

dibagi menjadi beberapa bab:  

BAB I PENDAHULUAN  

Bab I Pendahuluan menjelaskan tentang latar belakang masalah, rumusan masalah, 

batasan masalah, tujuan, manfaat, dan sistematika penulisan.  

BAB II TINJAUAN PUSTAKA  

Bab II berisi tentang teori-teori yang digunakan dalam penelitian, perancangan, dan 

pembuatan sistem.  

BAB III PERENCANAAN DAN REALISASI ATAU RANCANG SISTEM  

Bab III berisi uraian tentang metode yang akan digunakan, meliputi rancangan 

penelitian, tahapan penelitian, objek penelitian, aplikasi pembangunan yang 

digunakan, teknik pengumpulan dan analisis data, jadwal pelaksanaan dan 

perincian biaya.  

BAB IV PEMBAHASAN 

Bab IV dari pembahasan menjelaskan tentang pemaparan dan analisis pengujian 

seperti deskripsi prosedur pengujian yang terdiri dari pengujian evaluasi metrik 

untuk menguji model deep learning deteksi jajanan tradisional dan hasil analisis 

data atau evaluasi dari pengujian.  

BAB V PENUTUP  
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Bab V dari penutup menjelaskan mengenai kesimpulan akhir dan saran dari 

penelitian serta untuk proses pengujian selanjutnya.  

DAFTAR PUSTAKA 
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BAB V 

PENUTUP 

5.1 Kesimpulan 

Penelitian ini membangun Perbandingan Model Deteksi Citra Digital Jajanan 

Tradisional Dengan Deep Learning. Dataset yang digunakan merupakan dataset 

publik yang diambil dari Kaggle dengan jumlah data 250 gambar setiap kelasnya 

dengan jumlah 9 kelas. Dataset kemudian dipraproses dengan 3 tahap yaitu 

RandomFlip secara Horizontal, Vertical dan RandomRotation lalu dilatih 

menggunakan teknik transfer learning dengan 6 pre-trained model yaitu MobileNet, 

MobileNetV2, MobileNetV3Small, MobileNetV3Large, VGG16 dan VGG19 

dengan hasil metric evaluasi diatas 0.9 pada model MobileNetV3Small dan 

MobileNetV3Large. Evaluasi model yang dilakukan pada web menunjukan bahwa  

MobileNetV3Small dan MobileNetV3Large menunjukan hasil yang baik dalam 

melakukan prediksi. 

5.2 Saran 

Adapun saran untuk penelitian ini adalah berikut ini: 

1. Penambahan jumlah dataset, menaikan jumlah dataset dapat membantu 

model untuk mengenal lebih banyak gambar. 

2. Penggunaan Teknik Fine Tuning, dengan menggunakan Teknik fine tuning 

dapat membantu model untuk menekan loss dan menaikan akurasi 

3. Penggunaan metode GAN sebagai data augmentasi 
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